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Jedan od uvijek aktualnih problema u rafinerijskim i drugim postrojenjima procesne industrije je nastajanje naslaga kod

izmjenjivaca topline. Nastale naslage mogu znacajno smanijiti djelotvornost izmjenjivaca topline. Najvazniji troskovi proizasli iz
nastajanja naslaga su: gubici u proizvodniji, troskovi dodatne potrosnje energije te, posljedicno, vece ekoloske kazne zbog
emisija Stetnih plinova. Prema tome, ocita je potreba za kontinuiranim pracenjem stvaranja naslaga na izmjenjivacima topline
kako bi se omogucilo njihovo preventivno i prediktivho odrzavanje.
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Zbog slozenog procesa nastajanja naslaga, veceg broja tipova izmjenjivaca topline i odstupanja od projektiranih radnih uvjeta, ne postoji Siroko primjenjiva standardna metoda, poluempirijski ni
teorijski model za predvidanje nastajanja naslaga. S druge strane, znanstvena i strucna zajednica sve vise koriste blagodati digitalizacije, Cijom se primjenom prikupljaju i arhiviraju velike koliCine
mjernih podataka. Na temelju toga mogu se razvijati modeli temeljeni na podacima razlicitim metodama identifikacije. Primjeri takvih naprednih metoda su sustavi neizrazite logike, umjetne
neuronske mreze, parcijalna regresija metodom najmanjih kvadrata, nelinearne autoregresijske metode i druge. Prikazani rezultati dobiveni su temeljem realnih podataka izmjenjivaca topline

na procesu hidrokrekiranja u naftnoj industriji.
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model = Sequential() \
model.add(Dense(3, input dim-=-3, -kernel initializer =- 'TruncatedNormal', activation -="tanh'})
model.add(Dense(l, -activation = "Linear'))
model.compile(loss = 'mse’, optimizer ='Nadam', metrics = [ ‘mae’])
Keras Early stop-=-keras.callbacks.callbacks.EarlyStopping(monitor = "mae’, -patience =5)
model.fit{trainX, -trainY, epochs=1088, batch size =32, -validation split-='8.2, -callbacks=[Early stop], verbose-=8-)
u:lEl.E'-.-faluatet:test:{, testY,verbose=08)




